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Clustering



DBSCAN

判断每个数据点eps 范围内是否包含
minpoints个点？

是，保存为种⼦ 否，扔掉

判断种⼦之间是否包含有相同的数据点

是，归为⼀类 否，扔掉或者⾃
⼰单独为⼀类

参数：eps (邻域的半径) 
           minPoints(邻域半径内包含的点数)

FOF：minPoints = 1 

定义了临界密度⼀⼑切





HDBSCAN



dmreach−k(a, b) = max{corek(a), corek(b), d(a, b)}

mutual reachability distance



dmreach−k(a, b) = max{corek(a), corek(b), d(a, b)}

mutual reachability distance

空间密度均匀：


点与点之间互相可达距离⼀致



dmreach−k(a, b) = max{corek(a), corek(b), d(a, b)}
mutual reachability distance

同⼀个簇内的点，相互距离没有影响；


噪声与噪声点之间的距离也没有影响。


但是簇和簇之间的噪声点被“推开”。



Minimum Spanning Tree

最⼩⽣成树


要在n个城市之间铺设光缆，主要⽬标是要使这 n 个城市的任
意两个之间都可以通信，使铺设光缆的总费⽤最低。



Minimum Spanning Tree



Hierarchical Clustering



Hierarchical Clustering



Hierarchical Clustering

DBSCAN



Condense the cluster tree

修剪枝丫：从上⾄下，历遍节点，剪掉⼩于 min cluster members 的节点







使⽤相互可达距离替换欧⽒距离，该距离可以使得密度低的点离密度⾼的区域更远，减少
dbscan对Eps阈值的依赖性
使⽤最⼩⽣成树构建层次聚类模型，引⼊层次聚类思想
对最⼩⽣成树的最⼩⼦树做了限制，减少计算量，同时保证⽣成的类簇不要过⼩
使⽤“簇稳定性”的度量⽅式⾃动划分类簇，不需要⾃⾏设定阈值


